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1. RESUMO

Este artigo prop6e-se a demonstrar uma nova metodologia estatistica como
uma alternativa para Equacdes Estruturais no relacionamento entre diversos fatores
gue expliguem o comportamento entre variaveis sob um mesmo contexto logico e
valido. A vantagem deste processo é a simplicidade com que a metodologia explica
as ligacbes entre as variaveis e serve de modelo em substituicdo a Equacdes
Estruturais num primeiro momento, até que o pesquisador esteja preparado para
trabalhar com conceitos mais sofisticados e complexos. Trata-se de uma
metodologia inovadora cujas aplicacdes sao indicadas para as areas de Economia,
Ciéncias Sociais, Neurociéncias, Medicina Comportamental, Pesquisa de Mercado e
Opinido, Administracdo, Educacdo, Diagndéstico Psicossomatico, Psicologia,
Psiquiatria e outras que desejem correlacionar signos. Quanto aos aspectos
metodoldgicos, as caracteristicas sumarias que os dados devem possuir para
aplicacdo da metodologia sé@o: a) - as varidveis do estudo devem ter a mesma
dimensao e amplitude para a comparacao matematica entre elas; b) - se as variaveis
sdo grandezas diferentes conforme o0 estudo pode-se adotar 0s seguintes
procedimentos especificos de padronizacdo. Este artigo justifica-se pela
necessidade de se encontrar uma metodologia inovadora capaz de tornar melhor
compreensivel o entendimento do desdobramento da légica estatistica para
constructo.

Palavras-chaves: Constructos; Equacdes Estruturais; Metodologia inovadora;
variaveis; desvio padrao; desvio relativo; signos.

2. ABSTRACT

This article proposes to demonstrate a new statistical methodology as an
alternative to Structural Equations in the relationship between various factors that
explain the behaviour between variables in the same context logical and valid. The
advantage of this process is the simplicity with which the methodology explains the
connections between variables and serves as a model to replace the Structural
Equations in the first instance, until the researcher is ready to work with more
sophisticated and complex concepts. This is an innovative methodology whose
applications are given to the areas of economics, social sciences, Neuroscience,
Behavior Medicine, Opinion and Market Research, Administration, Education,
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Diagnosis Psychosomatics, Psychology, Psychiatry and others wishing to correlate
signs. For methodological issues, characteristics summary that the data must have
for application of the methodology are: a) - the variables of the study should have the
same size and scale to compare mathematics among them, b) - if the variables are
as different magnitudes The study may take up the following specific procedures of
standardization. This article is justified by the need to find an innovative methodology
capable of making better understand the understanding of statistical breakdown of
logic to constructo.

Keywords: Constructos; Structural Equations; innovative methodology;
variables; standard deviation; diversion on; signs.

3. INTRODUCAO

Quando abordarmos as técnicas estatisticas, estamos considerando um
mundo de possibilidades e probabilidades, e por essa razdo, ao mesmo tempo em
que nos deparamos com uma infinidade de opgOes, estabelecem-se mecanismos
capazes de criar padrbes apropriados de tratamento de dados num ambiente de
incertezas, entretanto, com uma margem de seguranca, ainda assim lidamos com
muitos elementos que comportam-se de formas diferentes, dai a razdo de ser dos
padrées aplicados. Estatistica ao mesmo tempo, que é uma Ciéncia Exata, pois
refere-se a aferigcbes, ao mesmo tempo lida com incertezas e variaveis controlaveis,
desde que dentro de uma parametro estabelecido. O comportamento entre variaveis
sob um mesmo contexto l6gico pode assumir diferentes propor¢cbes. Quando se
relaciona signos essas ligagbes entre varidveis podem assumir um carater
multidimensional e neste contexto nosso estudo delimita-se nas seguintes
condicOes: desde que essas variaveis possuam a mesma dimensao e amplitude
para a comparacao matematica entre elas e no caso das variaveis caracterizarem-se
por serem grandezas diferentes, procede-se ao sistema de padronizacdo, que é
mais uma vantagem dessa metodologia. As técnicas estatisticas sdo complexas e
inacessiveis a maioria das pessoas, por caracteriza-se por todo um complexo. E
essas € uma das razdes principais, pelas quais foi desenvolvido esse método, onde
0s processos do comportamento das variaveis podem ser monitorados para melhor

compreensao, especialmente com a utilizacdo de diagramas.



4. DEFINICAO DE TERMOS E CONCEITOS

Para uma melhor compreensdo recapitularemos alguns dos termos e

conceitos estatisticos aqui utilizados:

4.1 Conceito de Constructo

O dicionario Houais define constructo como "construgdo puramente mental,
criada a partir de elementos mais simples para ser parte de uma teoria.”

Alguns exemplos de constructos:

a) forca de excitagao;

b) forca de inibicao;

c) mobilidade do processo nervoso;

d) temperamento presente nas dimensdes avaliadas pelo instrumento
Pavlovian Temperament Survey (PTS, anteriormente denominada STI-R — Strelau
Temperament Inventary)

e) competéncia no cotidiano

f) ser-ai

g) clima organizacional

E interessante fazer um paralelo do termo constructo, na forma como é
utilizado nas Ciéncias, com o Constructo como sala de espera da Matrix (filme/RPG)
“O Constructo é a sala de espera da Matrix. E aonde ainda ha uma interferéncia dos
operadores no codigo de emulacdo de realidade. No constructo € possivel a
experiéncia maxima de interatividade. L4 € possivel carregar determinados
‘programas’, que emulam um determinado ambiente ou situagdo... um dojo japonés,
uma praga numa grande cidade, um quarto de motel... as possibilidades sado apenas

limitadas pela criatividade do operador.”

E que também o pesquisador quando elabora um novo constructo, precisa
interagir com sua criagdo, precisa verificar sua validade, explorar as possibilidades,

aguardar contribuicbes de outros pesquisadores e/ou orientadores.



O termo “constructo” € empregado nas traducdes para o portugués dos livros
de Mario Bunge, um fisico argentino que escrevia em inglés e dava aula de filosofia
da ciéncia no Canada e que utilizava “constructos de alto nivel" para referir-se a

elementos como forca, energia, entropia e campo, entre outros.”

Na Arquitetura, uma maneira de olhar o espaco € como um constructo
inteligivel, organizado em torno de elementos espaciais tais como eixos, pontos,

simetrias, etc.

O constructo é a definicho mental, dada por um ou mais autores, a
termos/expressdes/fendmenos/constatacdes que sao dificeis de ser compreendidos
ou que sdo novidades cientificas. A finalidade € que ndo soem vagos e imprecisos.
Busca-se, assim, estruturar e organizar uma linguagem determinante que sinalize e
simbolize da maneira mais exata possivel 0 que se esta pesquisando ou do que se

esta falando a fim de que seja compreendido pelos outros.

4.2 Conceito de variaveis

Em estatistica, uma variavel é um atributo mensuravel que tipicamente varia

entre individuos.

a) Variavel Quantitativa - Sdo aquelas que sdo numericamente mensuraveis,

por exemplo, a idade, a altura, o peso. Estas ainda se subdividem em:

a.l) Variavel Quantitativa Continua: Sao aquelas que assumem valores dentro

de um conjunto continuo, tipicamente os nimeros reais. Sao exemplos, 0 peso ou a

altura de uma pessoa.

a.2) Variavel Quantitativa Discreta: Sdo aquelas que assumem valores dentro

de um espaco finito ou enumeravel, tipicamente nimeros inteiros. Um exemplo € o

namero de filhos de uma pessoa.

b) Variavel Qualitativa - Sdo aquelas que se baseiam em qualidades e nao

podem ser mensuraveis numericamente. Estas ainda se subdividem em:



b.1) Varidvel Qualitativa Ordinal: Sado aquelas que podem ser colocadas em

ordem, por exemplo, a classe social (A,B,C,D, ou E)e a variavel "Peso” medida em 3

niveis (pouco pesados, pesados, muito pesados).

b.2) Varidvel Qualitativa Nominal: Sdo aquelas que ndo podem ser

hierarquizadas ou ordenadas, como a cor dos olhos, o local de nascimento.

4.3 Conceito de Distribuicéo de frequencias

Distribuicdo de frequéncias € uma técnica estatistica para apresentar uma
colecdo de objetos classificados de modo a mostrar 0 niumero existente em cada
classe. Mais ainda do que a técnica de apresentar cota¢cdes, € importante considerar
a possibilidade de apresentar distribuicbes especiais, tal como no caso da

distribuicdo de frequéncias de probabilidades e de frequéncias de amostragens.

4.4 Conceito de Desvio padréao

Em probabilidade e Estatistica, o desvio padrédo € a medida mais comum da
dispersao estatistica. O desvio-padréo define-se como a raiz quadrada da variancia.
E definido desta forma de maneira a dar-nos uma medida da dispers&o que:

1. seja um ndamero ndo negativo;

2. use as mesmas unidades de medida que 0s nossos dados.

Faz-se uma distincdo entre o desvio padrdo o (sigma) do total de uma
populacdo ou de uma variavel aleatoria, e o desvio padréo s de um sub-conjunto em
amostra.

O termo desvio padrao foi introduzido na estatistica por Karl Pearson no seu

livro de 1894: "Sobre a disseccédo de curvas de frequéncia assimétricas".

4.5 Conceito de Equacg0bes estruturais



Equacdes estruturais sdo um conjunto de técnicas estatisticas que avalia
relagbes simultdneas entre uma ou mais variaveis independentes e uma ou mais
variaveis dependentes, permitindo o teste empirico de modelos tedricos (Bentler,
1980; Bonett; Bentler, 1983). Segundo Bollen (1989), as variaveis inclusas no
modelo podem ser tanto construtos psicossociais (0s sistemas de valores) quanto
variaveis mensuraveis (a adesdo a cada valor do questionario). Dois conjuntos de
resultados em uma analise fatorial confirmatoria devem ser observados (Hu, Bentler,
e Kano, 1992): o ajustamento global do modelo fatorial hipotetizado; a estimacéo da
magnitude do efeito dos construtos sobre as variaveis mensuradas. (PEREIRA;
CAMINO; COSTA, 2004).

5. ASPECTOS METODOLOGICOS

As caracteristicas sumarias que os dados devem possuir para aplicacao da

metodologia séo:

- As variaveis do estudo devem ter a mesma dimensdo e amplitude para a

comparagdo matematica entre elas;

- Se as variaveis sao grandezas diferentes conforme o estudo pode-se adotar

0s seguintes procedimentos de padronizacgéo:

X =X
Pela Normal: z= '5 X

Obs: padronizar pela Normal é necessario quando o pesquisador deseja
trabalhar com outras estatisticas que necessitam do pressuposto da normalidade
dos dados para funcionarem corretamente, sem viés, tendéncias e a eliminacéo de
efeitos ndo aleatorios sobre os residuos dos dados na predicdo de um modelo
classico, comparavel com outros de mesma natureza, pois estdo sob mesma otica

de pensamento, mesma estrutura légica de pensamento.



X.

Pelo Valor Maximo: m=——"1——;
Maximo(x;)

Obs: padronizar pelo ponto de Maximo € necessario quando o pesquisador
desconhece a verdadeira distribuicdo dos dados, ou quando mesmo sabendo ela
nao tem distribuicdo normal, ou ainda quando por razdo de se tirar conclusbes
validas e logicas desejam-se nédo alterar a distribuicdo original dos dados para

efetuar o estudo sobre o comportamento real das variaveis.

Sy _ XXX -Y)
Jxay Z(Xl _i)z XZ(yi _37)2 ,

Correlacéo =

Obs.: a correlacdo para este modelo € considerada valida apenas para
Correlagbes < -0,7 e Correlagbes > +0,7; os demais casos o0 modelo ndo é
significativo, ou a correlacdo ndo é forte o suficiente para garantir a influéncia de

uma variavel sobre a outra.

Desvio Relativo de Max Diniz Cruzeiro (2008): esta formula foi desenvolvida
por Max Diniz Cruzeiro (2008) com o objetivo de quantificar percentualmente o
desvio em relacdo a média para servir de comparacao entre duas ou mais variaveis.
Conforme o esquema abaixo observe como € o comportamento de uma distribuicéo

dado a formula:
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The Mormal Digtribution
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Note-se que o Desvio Relativo de Max Diniz Cruzeiro (2008) é considerado a
medida da observacdo em relacdo a meédia, no entanto tais desvios sdo meras
proporcdes em relacdo ao comportamento global da distribuicdo (2x). Com esta
medida é possivel fazer quaisquer tipos de comparacdo da dispersdo entre as
variaveis. Sendo uma poderosa ferramenta quando se busca efetuar correlagctes

entre duas ou mais variaveis.

O sinal do constructo: o constructo pode ter orientagéo positiva ou negativa.
Na orientacdo positiva (+) significa que uma variavel esta influenciando a outra de
forma crescente, ou seja, para uma variagdo numa variavel a outra cresce no
mesmo sentido. Na orientacdo negativa (-) significa que uma variavel esta
influenciando a outra de forma decrescente, ou seja se ocorrer uma variagcao positiva

em uma a outra decai. O sentido € oposto. Para calcular o sinal do constructo é
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necessario determinar a correlacdo. O sinal da correlacdo € o sinal do constructo,

conforme pode ser visto a seguir no Quadrol:

Quadro 1 - Indicagdo dos desvios das variaveis do constructo
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Fonte: CRUZEIRO, 2008

Quadro 2 - Legenda da Indicacao dos desvios das variaveis do constructo

0 Esta seta indica que a variavel que esta nesta coluna tem variacao maior do que a variavel
da linha, ou seja, C > L (C= coluna; L = linha)
— Esta indica a variacdo da variavel que esta na linha é maior do que a variavel que esta na

coluna, ou seja L > C (C= coluna; L = linha)

significa a representagéo da variavel

Fonte: CRUZEIRO, 2008

Para calcular as setas conforme o diagrama acima o pesquisador deve

comparar dois a dois os Desvios Relativos de Max Diniz Cruzeiro (2008), o desvio

gue for de intensidade maior sera a ponta da seta, ou seja, o foco que ir4 determinar

0 objeto de maior relevancia no modelo capaz de transmitir a heranga em uma

mutacdo da sua caracteristica observada para as outras variaveis correlatas, dado

certa probabilidade média de ocorréncia.

Tabela 1 — Status dos Desvios

Argumentacao légica Status Influéncia %
Al correlacdo A3 | VERDADEIRO | Relacado Valida 50%

Al correlacdo A4 | VERDADEIRO | Relacao Valida 40%

A3 correlacdo A4 | VERDADEIRO | Relacao Valida 40%

A6 correlacdo A7 | VERDADEIRO | Relacado Valida 75%

A6 correlacdo A8 | VERDADEIRO | Relacado Valida 42%

A7 correlacdo A8 | VERDADEIRO | Relacado Valida 35%

Al2
Al10 correlacdo FALSO Eliminada -
Al13 correlacdo Al5 | VERDADEIRO | Relacéo Valida 42%

Fonte: CRUZEIRO, 2008
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O pesquisador deve escolher apenas aquela variavel que no teste de
correlacdo demonstrou uma forte evidéncia de associacao entre os dados. O passo
acima € determinar se pela Ldgica Filosofica a Logica Matematica é valida. Por
exemplo, associar excesso de peso a seca no Japdo nao seria uma correlacao
Filosofica vélida, portanto o argumento seria descartado. Aqui o pesquisador
demonstra seu conhecimento sobre as variaveis que esta estudando tirando o efeito

aleatoério dos dados.

Influéncia Relativa Média entre duas variaveis =

Z|Xi_xk| xl
Maximo(| % —x, ) n

A logica da dispersao: Se a associacdo entre duas variaveis for positiva e
uma crescer a outra também ir4 crescer: Segue a logica das grandezas diretamente

proporcionais, conforme pode ser visto na Figura 2:

Figura 2 - Logica da Dispersdo: mesmo critério das grandezas diretamente
proporcionais

Fonte: CRUZEIRO, 2008
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Se a associacao entre duas variaveis for negativa e uma crescer a outra ira
decrescer. Segue a logica das grandezas inversamente proporcionais, conforme

Figura 3:

Figura 3 - Logica da Dispersao: mesmo critério das grandezas
inversamente proporcionais

Fonte: CRUZEIRO, 2008

Na Tabela 2, encontra-se um questionario de consumo de alimentos, como
exemplo, onde estdo descritas as variaveis e um intervalo de pontuacdo de 1 a 10,
significando 1 e 2, para ilustrar habitos de pouco consumo desse alimentos e as
pontuacdes de 9 e 10, para ilustrar os habitos de consumo de alimentos, indicando
gue este alimento é muito consumido. Os intervalos de 3 a 8 indicam a variacéo de
consumo que dependendo do pélo a que se proxima indicara se mais ou menos:
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Tabela 2 - Questionario de Consumo de Alimentos
Variaveis Descrigéo Pontuacgdo - Margue um namero
Pouco Muito

Al |Indique a intensidade que vocé consome Café | 1 |2 |3 |4 |5]|6 |7 8] 9 |10
A2 |Indique a intensidade que vocé consome Cha 1 |2|3|4|5|]6|7]|8] 9 |10
A3 | Indique a intensidade que vocé consome Leite | 1 |2 |3 |4 |56 |7 8] 9 |10

Indlque a intensidade que vocé consome 1 1213lalslel7ls!l 9 |10
A4 | Agucar
A5 | Indique a intensidade que vocé consomeOvos | 1 | 2 |3 |4 |56 |7 8] 9 |10
A6 |Indique a intensidade que vocé consome Arroz| 1 |2 |3 |4 |5]|6|7|8]| 9 |10

Inq!gue a intensidade que vocé consome 1 1213lalslel718!l 9 |10
A7 | Feijao

Ind|q_ue a intensidade que vocé consome 1 1213lalslel71l8l 9 |10
A8 |Lentilha

Indique a intensidade que vocé consome 1 1213lalslel7l8!l 9 |10
A9 | Chocolate

In_d|que a intensidade que vocé consome 1 1213lalslel7lsl 9 |10
A10 | Pimenta

Indique a intensidade que vocé consome 1 1213lalslel7lsl 9 |10
All | Corante

Indique a intensidade que vocé consome
A12 | Abobora 1 |12|3|4|5[6|7 8| 9 |10

Indique a intensidade que vocé consome 1 1213lalslel7lsl 9 |10
Al13 | Legumes
Al14 | Indique a intensidade que vocé consome Sal 1 |2|3|4|5|6|7]|8] 9 |10
A15 | Indique a intensidade que vocé consomeOleo | 1 |2 |3 |4 |5|6 |78 9 |10

Fonte: CRUZEIRO, 2008

Na Tabela 3, pode-se encontrar possiveis respostas mais aproximadas do

padrdo de consumo brasileiro:

Tabela 3 — Possiveis respostas mais aproximadas do padrdo de consumo

Al | A2 | A3 | A4 | A5 | A6 | A7 | A8 | A9 | A10 | A1l | A12 | A13 | Al4 | A15
Al 5| 7] 6] 6] 6] 7] 6] 4] 4] 10 1 5 2 5 4
A2 9| 7] 10] 8] 8] 5] 6] 4] 1 6 3 7 8 6 6
A3 4| 6| 6| 5| 7| 6| 5| 5| 3 9 2 4 4 5 4
A4 7] 9| 8| 8] 5] 8] 7] 3] 2 9 1 5 7 5 6
A5 6] 6] 7] 6] 9| 4] 5] 5] 3 7 3 6 3 5 4
A6 4| 7| 6| 5| 7| 7| 6| 4| 2| 10 2 4 9 6 6
A7 1] 4] 3] 2| 6] 7] 6| 4] 1 7 3 7 6 6 6
A8 9| 7] 10] 8] 9] 5] 5] 5] 1 8 2 5 4 5 4
A9 8| 6| 10| 8] 8] 6] 7] 3| 4 9 2 6 8 6 6
A10 6| 8] 8] 7| 5] 8] 7] 3] 2] 10 1 4 5 5 5
A1l | 9| 3] 10| 7| 7] 7] 8] 2| 3 8 3 7 7 6 6
A12| 8| 2] 10| 6| 6] 5| 6] 4] 1 7 2 6 6 5 5
A13| 5| 7| 7] 6] 10| 6| 6| 4| 4 9 4 7 3 6 5
Al4| 3| 7| 5| 5| 6| 7| 7] 3| 1] 10 2 5 8 6 6
Al5 7] 4] 9| 6] 9| 8] 7] 3] 1 9 3 5 9 6 6

Fonte: CRUZEIRO, 2008



Variaveis Descricao

Al Consumo de Café

A2 Consumo de Cha

A3 Consumo de Leite

A4 Consumo de Ac¢ucar
A5 Consumo de Ovos

A6 Consumo de Arroz

A7 Consumo de Feijdo
A8 Consumo de Lentilha
A9 Consumo de Chocolate
Al10 Consumo de Pimenta
All Consumo de Corante
Al2 Consumo de Abdbora
Al13 Consumo de Legumes
Al4d Consumo de Sal

Al5 Consumo de Oleo

Na Figura 4, encontra-se sob forma de diagrama, a correlacéo das variaveis:

Figura 4 — Diagrama de Correlacao

o U -

+

42%

Fonte: CRUZEIRO, 2008



Na Tabela 4, descreve-se a média e o desvio relativo das variaveis:
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Tabela 4 — Média e Desvio Relativo

Variaveis Média Desvio Relativo
Al 6,45 0,04219
A2 5,65 0,04383
A3 7,95 0,02866
A4 6,35 0,02573
A5 7,45 0,02368
A6 6,35 0,02364
A7 6,4 0,01875
A8 3,6 0,03334
A9 2,3 0,05629

A10 8,5 0,01667
All 2,3 0,06288
Al12 5,45 0,02412
Al13 5,85 0,04087
Al4 5,55 0,01055
Al15 5,2 0,01694

Fonte: CRUZEIRO, 2008

Concluséao 1:

Concluséao 2:

Concluséo 3:

Concluséo 4:

Concluséo 5:

Concluséao 6:

Concluséo 7:

O consumo de Acucar é fortemente influenciado por um incremento de
40% do consumo de Café;

O consumo de Acucar é fortemente influenciado por um incremento de
40% do consumo de Leite;

O consumo de Leite é fortemente influenciado por um incremento de 50%
do consumo de Café;

O consumo de Feijao é fortemente influenciado por um incremento de 75%
do consumo de Arroz;

O consumo de Arroz é inversamente influenciado por um incremento de
42% do consumo de Lentilha;

O consumo de Feijdo é inversamente influenciado por um incremento de
35% no consumo de Lentilha;

O consumo de Oleo é fortemente influenciado por um incremento de 42%
no consumo de de Legumes;

Na Figura 4, pode-se visualizar a Distribuicdo Multilinear do consumo de

alimentos em sua dimensao macro, exemplo este utilizado para ilustrar o objeto de

nosso estudo:



Figura 4- Distribuicdo Multilinear do consumo de alimentos — Dimenséo Macro

Distribuicdo Multilinear do consumo de Alimentos - Dimenséao Macro
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Quadro 3 — Legenda da Distribuicdo Multilinear do consumo de alimentos —

Dimensao Macro
—_— Means
— Correlacao visivel e valida logicamente - Micro
— Correlacao matemaética e valida logicamente — Macro

Fonte: CRUZEIRO, 2008

Quanto mais foco uma variavel € maior sua influéncia sobre as outras
variaveis.

Quanto menos foco uma variavel € maior sua dependéncia em relagdo ao
comportamento das outras, conforme pode ser visto no Quadro 4, onde pode-se
observar um padréo d correlacdo com tendéncia descendente
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Quadro 4 - Sentido da Correlacao

Var

Al |Al

A2 | - |A2

A3 | + | - |A3

Ad |+ |+ | + A4

AS |+ | - |+ |+ A5

A6 | - |+ | - | -] - |A6

A7 |+ | - |+ |+ ] -]+ |AY

A8 | - |+ | -|-|+]-1]-|A8

A9 |+ |+ |+ |+ |+ |-1|-1]+]A9

A1O| - |+ | - | -|-|+|+]-]|+]AIO

All| - |+ |+ | - [+ |- |+]|-]+] - |A11

AL2| + | - |+ | - |+ ]| -|-|+|+] - | + |A12

AL3| + |+ |+ |+ | - |+ |+ ]| -] -] + + - |Al13
Ald| + | - |+ | - |+ |+ |+ ]| -]|+]| - + + + |Al4
Al5| - | - |+ | - |- |+ |+ ]| -]-|N]+ |+ ]|+ ]+ |AI5
Fonte: CRUZEIRO, 2008

Quadro 5 — Legenda do Sentido da Correlacéo

+ Diretamente proporcional
- Inversamente proporcional
N | N&o existe correlacédo

Fonte: CRUZEIRO, 2008
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No quadro 6 o sentido de correlacéo indica a tendéncia percebida nos habitos

de consumo de alimentos e as conclusdes apreendidas.

Quadro 6 — Conclusfes encontradas da tendéncia percebida nos habitos de

consumo
12 | O consumo de chocolate é fortemente influenciado pelo consumo dos outros alimentos.
22 | O consumo de café influencia fortemente o consumo dos outros alimentos.
32 | O consumo de cha influencia fortemente o consumo dos outros alimentos.
42 | O consumo de corante é fortemente influenciado pelo consumo dos outros alimentos.
52 | O consumo de lentilha é fortemente influenciado pelo consumo dos outros alimentos.

Fonte: CRUZEIRO, 2008
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A Tabela de correlacao detalhada encontra-se no Apéndice | deste artigo. Os
valores encontrados correspondem a um padréo de valores aleatérios, porém, como
de praxe em Estatistica, o suficientemente aproximado das tendéncias de consumo

como ilustrados em nosso exemplo.

6 - CONCLUSAO

Esta nova metodologia possibilitou a compreensdo do desdobramento dos
processos estatisticos relacionados a constructos. Constatou-se quando se
desdobra algum objeto de estudo em partes tdo pequenas o resultado é que
podemos compreender melhor como se comportam os elementos que compdem
esse objeto, pois passa-se dessa forma a compreensao de sua morfologia e modus
operandi. Quando se transforma algo tdo complexo que sdo as técnicas estatisticas
em algo simples, a ponto de ser compreendido até mesmo pelos leigos, facilita-se
dessa forma o aprendizado dessa ciéncia tdo necessaria, que é responsavel pela
afericdo do conhecimento. Quando esses processos sdo evidenciados de forma
visual, por meio de figuras e diagramas, percebe-se uma viabilidade potencializada,
pois € sabido que o aprendizado através de imagens € mais consistente, pois a

cognicdo é mais apurada, e a cognicao € a decodificacao dos signos.

Espera-se que essa abordagem metodoldgica contribua de forma efetiva para
o aprendizado da construcdo do conhecimento na area de estatistica e que possa
ser aproveitado ou reformulado se for o caso. O propoésito final é tornar uma

ferramenta acessivel para a maioria das pessoas.
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